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Maskelerin Gosterimi

Kirmizi: 1. tip hasar
Yesil: 2. tip hasar

Sari: 1 ve 2. tip hasar




Hasar Tipleri




Sinif Dagilimi Dengesizligi ve Alinan Onlemler

1. Sinif 694 %35 0.12
2. Sinif 311 %16 0.29
3. Sinif 765 %39 0.11
4. Sinif 181 %10 0.47

« Validasyon ve train datalarinda ayni sinif dagilimi
» Loss hesabinda sinif oranina gore katsayilar

« Sadece 2 ve 4. siniflar Uzerinde kisa bir 6n egitim



Model ve Egitim

Mimari Tahmin
Encoder: EfficientNet-BO « Agirlikh ensemble
Decoder: DeepLabV3+ « Agirliklarin belirlenmesi
Input Size: 512x512
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« BCE ve DICE loss
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«  RGB Shift Tum veri Uzerinde bagimsiz egitimler

«  Parlaklik ve Kontrast 2. asamadan once, 1. asama test verileri

uzerinde pseudo labeling




Agirliklarin Belirlenmesi

Model 1 Model 2

W 1-W

DICE Loss

(1 — DICE Score)




1. Hasar Tipi - Rutubet

Orjinal Fotograf Dogru Maske

VALIDATION

TEST

Tahmin

Tahmin

Orjinal Fotograf Dogru Maske Tahmin

| \validationDICE

1. Hasar Tipi 0.63



2. Hasar Tipi — Boya Dokiulmesi

Orjinal Fotograf Dogru Maske Tahmin
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2. Hasar Tipi 0.58




3. Hasar Tipi — Catlak

Orjinal Fotograf Dogru Maske

Orjinal Fotograf Dogru Maske Tahmin
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4. Hasar Tipi — Cokme

Orjinal Fotograf Dogru Maske Tahmin
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2. Hasar Tipi (Boya Dokililmesi) - Sorunlar

Orjinal Fotograf Dogru Maske Tahmin Orjinal Fotograf Dogru Maske Tahmin
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« 1.ve 2. hasar tiplerinin (rutubet ve boya dbkiilmesi) renk degisim etkisi gcogu zaman birbirine

benzeyebiliyor



2. Hasar Tipi (Boya Dokililmesi) - Sorunlar

Orjinal Fotograf Dogru Maske Tahmin

« 2.ve 4. hasar tiplerinin (boya dékiilmesi ve ¢bkme) renk degisim etkisi bazen birbirine benzeyebiliyor



2. Hasar Tipi (Boya Dokiilmesi) - Sorunlar

Orjinal Fotograf Dogru Maske Tahmin

« Ince uzun boya dokiimelerinde hasar 3. tip (¢atlak) olarak tahmin edilebiliyor

» Verisetinde az sayida



3. Hasar Tipi (Catlaklar) - Sorunlar

Orjinal Fotograf Dogru Maske Tahmin

» Kilcal hasarlarda hasar 3. tip (catlak) olarak tahmin edilebiliyor

» Asiri ince olan catlaklar uzaktan c¢ekilen fotograflarda tespit edilemeyebiliyor



4. Hasar Tipi (Cokme) - Sorunlar

Orjinal Fotograf Dogru Maske Tahmin

« 2.ve 4. hasar tiplerinin (boya dékiilmesi ve ¢bkme) renk degisim etkisi bazen birbirine benzeyebiliyor



4. Hasar Tipi (Cokme) - Sorunlar

Orjinal Fotograf Dogru Maske Tahmin Orjinal Fotograf Tahmin

VALIDATION
TEST

* Yerdeki dokuntuler dahil edilmig



Cozuimun Esnekligi

* Her hasar tipi = Ayri tahmin katmani

» Fotograf cesitlendirme = Veri varyansina karsi dayanikl

* Full Model (Encoder+Decoder+Segmentation) = 20MB
« Ensemble Model =40 MB

«  Ozel tanimh layer yok (Potansiyel ONNX, CoreML, tensorflowJS destegi)

internet sinyal zayifigi olan yerler
Afet sonrasi akilli hasar tespiti




Hasar Tiplerini Gruplandirma

Suan: Hasarlar ayrr labellar veya seviyeler

Zarara gore 3 seviyeye bolunebilir;

Az hasar: 1-2. siniflar (Rutubet ve boya dokilmeleri)
Orta hasar: 3. sinif (Catlaklar)

Agir hasar: 4. sinif (Cokmeler)

Semantik olarak 2 seviyeye bolunebilir;
Kozmetik: 1-2. siniflar (Rutubet ve boya dokllmeleri)

Yapisal: 3-4. siniflar (Catlak ve ¢bkmeler)

Yeni gruplandirmalar icin mevcut model kullanilabilir



Gelistirilebilir Yanlar

* Negative sampling
* Input size artirimi

» Histogram dengeleme




Gelistirilebilir Yanlar

* Negative sampling

* Input size artirimi

« Histogram dengeleme

» Piksel alanina gore loss agirliklandirma ve train-val split




TESEKKURLER



